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ABSTRACT: The purpose of this study is to predict interest areas of gifted students and discover relationships
between these areas by using educational data mining methods. The sample of the research included gifted students
who are studying in Yasemin Karakaya Science and Art Center and 12 years old or older. Data are collected from
Academic Self Concept Scale outputs, Spare Time Activities Survey answers, Parental Information Retrieval Form
answers, and Basic Capabilities Test 7-11 and WISC-R results of students. To predict interest areas of students, 10
classification algorithms are selected. Test results of these algorithms are compared and the most suitable algorithm
for prediction is identified. By making use of the Apriori association algorithm, area pairs in which gifted students are
frequently interested together are detected. Results obtained from this study will provide many benefits to science and
art centers such as giving differentiated instruction by meeting individual needs, organizing course programs more
effectively.
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EXTENTED ABSTRACT

Purpose and Significance: In Gifted Individuals Strategy and Application Plan 2013-2017, it is stated
that gifted education is very important for a society because gifted people speed up development and
improvement of society to which they belong (Ministry of Education (MoE), 2013).

In Turkey, gifted education is given in science and art centers after school hours. According to
Science and Art Center Policies, at the end of Support Program and Discovering Individual Talents
Program, interest areas of gifted students should be identified and students should be oriented towards
these areas in later programs (MoE, 2007). Because no systematic method exists, there are problems in
identifying interest areas properly. This situation is discussed in Gifted Individuals Strategy and
Application Plan 2013-2017 and some goals are set to give differentiated instruction by meeting
individual needs of gifted students and taking into account of their interest areas (MoE, 2013). For the
purpose of reaching these goals, a systematic method to identify interest areas is a must.

Discovering interest areas of gifted students will provide important benefits for their parents.
Also, vocational guidance can only be provided to these students if their interest areas are known by
parents and educators.

According to Kuzgun (2008), especially gifted students are interested in more than one area.
Therefore if primary interest area of a gifted student is discovered, secondary areas should also be
identified. Science and art centers will organize course programs more effectively by knowing all interest
areas of gifted students.

In brief, aim of this study is to predict interest areas of gifted students and identify areas in which
gifted students are frequently interested together by using data mining methods.

Methods: The sample of the research included gifted students who are studying in Yasemin Karakaya
Science and Art Center and 12 years old or older. Data are collected from 113 students. Spare Time
Activities Survey and Parental Information Retrieval Form are developed by the researchers to collect
data. Expert opinions of teachers working in Yasemin Karakaya Science and Art Center are also taken
under advisement for the purpose of preparing these forms. Besides these forms, Basic Capabilities Test
7-11 results, and WISC-R results of students are used to determine whether the interest areas of gifted
students are affected by them or not.
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To train the data mining model, which will predict interest areas of gifted students, the interest
areas of gifted students in the training set should be assigned. For this purpose Academic Self Concept
Scale developed by Kuzgun (2011) is used. Academic Self Concept Scale measures students’ interests in
natural and applied sciences, social sciences, agriculture, mechanics, commerce, literature, foreign
languages, art, persuasion, music, work details, and social assistance. By evaluation of Academic Self
Concept Scale for a student, the top 3 areas in which he/she is most interested are obtained by priority
order.

Spare Time Activities Survey and Parental Information Retrieval Form answers, Basic
Capabilities Test 7-11 and WISC-R results of students and 3 interest areas for each student obtained by
evaluation of Academic Self Concept Scale are coded and entered in Excel 2010 sheet.

To do classification and association analyses, WEKA (Waikato Environment for Knowledge
Analysis, Version 3.6.9) data mining software is used. WEKA is an open source Java based software
developed by Waikato University in New Zealand and has many classification, clustering and association
algorithms (Hall et al., 2009). Open source database management system MySQL (Version 5.6) is used in
this study. A new schema and within this schema new tables for holding students’ data are designed in
MySQL. Through developed scripts, student data in Excel 2010 are transferred to MySQL. Then by
connecting to MySQL from WEKA, classification and association analyses are performed.

Results: To predict interest areas of gifted students, 10 algorithms in WEKA software are used. These are
Part, Ridor, DecisionTable and JRip, which are rule, based algorithms, BFTree, FT, J48, LADTree,
SimpleCart, which are decision tree algorithms and NaiveBayes, which is a bayes algorithm. To test
accuracy of these algorithms k-cross fold validation is used. K is selected as 10, which is the default
value. There are two algorithms with highest accuracy rate (85,8%.): JRip and SimpleCart. Therefore
error metrics of these algorithms are compared. Error metric values are smaller for JRip algorithm. So,
rule based algorithm JRip is selected as the most suitable algorithm for discussed problem in this study.
12 rules are produced by JRip algorithm. By making usage of these rules, interest area of a gifted student
can be predicted.

Association analysis is performed on the interest areas of gifted students by using Apriori
algorithm. Results have shown that 65% of gifted students who are interested in mechanics are also
interested in natural and applied sciences, 63% of gifted students who are interested in social sciences are
also interested in natural and applied sciences and 50% of students who are interested in art are also
interested in foreign languages.

Discussion and Conclusions: The 85,8% accuracy rate of JRip algorithm for predicting interest areas of
gifted students shows that the model constructed by JRip rules is proven to be successful. When rules are
examined, it is possible to state that not all of the attributes of students are effective on target class,
interest area. 11 attributes out of 27 attributes are effective on interest areas of gifted students. So, in order
to predict interest area of a new gifted student, collecting the stated 11 attributes should be enough.

Classification model developed in this study will help to reach “providing differentiated
instruction meeting individual needs” goal stated in Gifted Individuals Strategy and Application Plan
2013-2017 (MoE, 2013), as identifying interest areas correctly is an important prerequisite for this target.

Results of this study provide a systematic approach for directing gifted students towards their
interest areas. Identifying interest areas is useful for science and art centers, teachers and parents. Science
and arts centers can regulate contents of lectures, duration of lectures, planned activities according to
students’ interest areas. Parents can provide more support if they pay attention to their children’s needs.
Also by discovering interest areas of gifted students vocational guidance can be provided to these
students.

Besides predicting interest areas, in this study association analysis is performed on the interest
areas of gifted students. After predicting primary interest area of a gifted student, by using the association
analysis results if exists secondary interest area can also be identified. Therefore two areas in which a
gifted student interested most can be identified. Association analysis results can be used to organize
course programs more effectively in science and art centers.
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OZET: Bu calismanin amaci egitimsel veri madenciligi yontemleri ile iistiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarmi
tahmin etmek ve bu o6grencilerin bir arada ilgi duyduklari alanlari belirlemektir. Arastirmanin ¢alisma grubunu
Ankara’da yer alan Yasemin Karakaya Bilim ve Sanat Merkezi’nde &grenim goren yaslar1 12 ve daha biiytik {istiin
yetenekli &grenciler olusturmaktadir. Bu dgrencilerden veriler Akademik Benlik Kavranu Olgegi, arastirmacilar
tarafindan gelistirilmis olan Bos Zamanlar1 Degerlendirme Anketi ve Ebeveyn Veri Toplama Formu ile toplanmstir.
Ayrica dgrencilerin WISC-R testi ve Temel Kabiliyetler Testi 7-11 sonuglar1 da aragtirma kapsaminda kullanilmgtir.
Ustiin yetenekli &grencilerin ilgi alanlarim tahmin etmek icin 10 smiflandirma algoritmasi segilmis ve bu
algoritmalarin dogruluk testi sonuglar1 karsilastirilarak problem tanimi i¢in en uygun olan algoritma belirlenmistir.
Segilen simflandirma algoritmasinin ¢iktilarindan yararlanarak ilgi alanlan tizerinde etkili olan nitelikler de ortaya
cikarilmugtir. Ustiin yetenekli 6grencilerin sikhikla bir arada ilgi duyduklari alanlar Apriori birliktelik algoritmasi ile
tespit edilmistir. Calismada elde edilen egitimsel veri madenciligi bulgulari Bilim ve Sanat Merkezlerinde iistiin
yetenekli egitiminin bireysel ihtiyaglara gore farklilastirilmast ve ders programlarinin daha etkin diizenlenmesi gibi
konularda pek ¢ok fayda saglayacaktir.

Anahtar Sozciikler: egitimsel veri madenciligi, iistiin yetenekli dgrenciler, ilgi alan1

GIRIS

Ustiin Yetenekli Bireyler Strateji ve Uygulama Plam 2013-2017’ye gore iistiin yetenekli
bireyler toplumlarin yaklastk %2’sini olusturmaktadir (MEB, 2013). Ilgili planda iistiin
yetenekli bireylerin cesitli 6zellikleri ve yetenekleri ile toplumlara yon veren, gelismeyi ve
degismeyi hizlandiran bireyler oldugu, bu nedenle onlarin tretken hale getirilmeleri ve
potansiyellerini toplumsal gelisme i¢in kullanmalar1 i¢in egitilmelerinin toplumun gelecegi igin
biiylik 6nem arz ettigi belirtilmistir.

Tiirkiye’de {istiin yetenekli dgrencilerin egitimi, Milli Egitim Bakanlig Ozel Egitim ve
Rehberlik Hizmetleri Genel Miidiirliigii biinyesinde yer alan Bilim ve Sanat Merkezlerinde
(BILSEM) yiiriitiilmektedir. Bu 6grenciler 6rgiin egitim kurumlarina devam etmektedir. Ancak
okul dis1 saatlerde BILSEM’lerde egitimlerini siirdiirmektedir.

BILSEM Yénergesi’ne gore su anda BILSEM’lerde egitim art arda devam eden 5
programda verilmektedir: uyum programi, destek egitimi, bireysel yetenekleri fark ettirme, 6zel
yetenekleri gelistirme ve proje iretimi/yonetimi (MEB, 2007). Yonergeye gore destek egitimi
ve bireysel yetenekleri fark ettirme programlarinin sonlarinda &grencilerin ilgi alanlar
belirlenmeli ve daha sonraki asamadaki programlarda ogrencilerin yonlendirilmesi bu alanlara
gore yapilmalidir. Ancak ilgi alanlarini belirlemek igin sistematik bir yontem yoktur, dolayisiyla
bu ilgi alanlarin1 dogru olarak belirlemede bir takim problemler mevcuttur. Sar1 (2013)
BILSEM’lerdeki  ¢nemli  sorunlardan bir tanesinin iistiin  yeteneklilere  yonelik
“Bireysellestirilmis Egitim Progranu” gelistirilmesi oldugunu belirtmistir. Bu problemler Ustiin
Yetenekli Bireyler Strateji ve Uygulama Plani1 2013-2017’de (MEB, 2013) ele alinmistir. Planda
iistlin yetenekli bireylerin tanilanmasi, egitimleri, egitim ortamlarinin diizenlenmesi gibi
konularda yapilacak caligmalar yer almakta, ayrica lstlin yetenekli birey egitiminde tek tip
uygulamalar yerine bireyin ilgi ve yetenegine gore farklilastirilmig, bireysellestirilmis,
zenginlestirilmis, hizlandirilmis modeller 6nerilmektedir. Boylece iistiin yetenekli egitiminde
yeni bir donemin baslamasi hedeflenmektedir. Planda mevcut siirecin zayif yonlerinden birisi
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iistiin yeteneklilerin egitimine yonelik farklilagtirilmig egitim modellerinin ve programlarinin
olmamasi olarak belirtilmistir. Bu sorunu ¢6zmek i¢in asagidaki hedefler konmustur (MEB,
2013, s.14):
e “Hedef 1.3.1: Ogrencilerin yetenek alan/alanlarma yénelik farklilastirilmis egitim
programlar1 gelistirmek ve uygulamak.”
o “Hedef 1.3.2: Farklilastirilmis egitim programlarina yonelik etkinlik ve 6gretim
materyalleri olusturmak.”

Bu hedeflere ulasmanin 6n kosulu olan istiin yetenekli dgrencilerin ilgi alanlarinin
dogru belirlenmesi igin sistematik ve bilimsel bir yénteme ihtiyag duyuldugu agiktir. Ilgi
alanlarinin  belirlenmesi stiin  yetenekli egitimiyle ilgilenen egitim kurumlarinin ve
egitimcilerin yan sira velilere de pek ¢ok fayda saglayacaktir. Veliler ¢ocuklarina ilgi alanlari
dogrultusunda daha fazla destek saglayabilecektir.

Kuzgun’a (2001) gore meslek sec¢imini etkileyen faktorlerin basinda yetenek ve ilgi
gelmektedir. Kuzgun (2001) ayrica bir kiginin bir isi yapmaktan hoslanmasi igin o isi iyi
yapmasi gerektigini, bunun da yetenekle miimkiin oldugunu, bu nedenle insanlarin yetenekli
olduklar alanlara ilgi duyacaklariin kabul edildigini belirtmistir. Dolayisiyla {istiin yetenekli
Ogrencilerin ilgi alaninin belirlenmesi ile bu Ogrencilerin meslek yonlendirmeleri de
yapilabilecektir.

Kuzgun (2008) ozellikle iistiin yetenekli 6grencilerin birden fazla ilgi alani oldugunu,
Leonardo da Vinci gibi dehalarin birgok farkli alanda istiin kalitede iiriin ortaya ¢ikardigini
belirtmistir. Bu nedenle bir alana 6ncelikli ilgisi belirlenen iistiin yetenekli bir 6grencinin ilgi
duydugu diger alanlar da belirlenmelidir. Ogrencilerin ilgi duyduklari tiim alanlarm belirlenmesi
BILSEM’lerde ders programlarmin diizenlenmesinde yardimei olacaktir. Bir dgrencinin ilgi
alanlarna ait dersler ayni saatlerde yapilmaz ise bu 6grenci tiim ilgi alanlariyla ilgili derslere
katilma imkan1 bulacaktir.

Verilen bu bilgiler 15181inda {istiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarinin analiz edilmesi
bu arastirmanin problemidir. Arastirmanin alt problemleri ise sunlardir:

e  Ustiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarinin tahmin edilmesi.
e  Ustiin yetenekli 6grencilerin bir arada ilgi duyduklari alanlarin belirlenmesi.

Calisma kapsaminda iistiin yetenekli 0grencilerin ilgi alanlarini tahmin etmek ve bu
ogrencilerin hangi alanlara bir arada ilgi duyduklarini belirlemek i¢in egitimsel veri madenciligi
teknikleri kullanilmugtir.

Han ve Kamber’e (2006) gore veri madenciligi, veri tabanlari, veri ambarlar1 ve diger
veri kaynaklarinda saklanan biiyilkk veri yiginlarindan ilging ve beklenmedik bilgilerin
¢ikarilmasidir. Han ve Kamber veri madenciliginin, veri tabani sistemleri, istatistik, makine
ogrenimi, veri gorsellestirme gibi farkli alanlardaki teknikleri kullanan disiplinler aras1 bir konu
oldugunu ve veri madenciligi tekniklerinin finans, bankacilik, sigortacilik, telekomiinikasyon ve
saglik gibi pek ¢ok sektdrde kullanildigini belirtmislerdir.

Sachin ve Vijay (2012), egitim alaninda veri madenciligi tekniklerini kullanmak i¢in
artan bir aragtirma ilgisi bulundugunu ifade etmislerdir. Onlara gore “Egitimsel Veri
Madenciligi” olarak adlandirilan bu yeni gelisen alan, egitim ortamindan gelen veriden bilgi
kesfedecek metotlar gelistirmekle ilgilenmektedir.

Egitimsel veri madenciligi “International Educational Data Mining Society” (t.y.)
tarafindan, egitimsel baglamdan gelen 6zgiin tipte veriyi kesfetmek icin metotlar gelistirmekle
ilgilenen ve bu metotlar1 grencileri daha iyi anlamak i¢in kullanan, gelismekte olan bir disiplin
olarak tanimlanmustir.

Egitimsel veri madenciligi teknikleri, geleneksel veri madenciligi tekniklerinden egitim
verisinin hiyerarsisindeki birgok seviyeyi kullanmasiyla farklilasmaktadir (Sachin & Vijay,
2012).

Kumar ve Chadha (2011) veri madenciliginde kullanilan bazi teknikleri su sekilde
aciklamustir:

© 2013 BEUN, OZELMER, Journal of Gifted Education Research — Ustiin Yetenekliler Egitimi Arastirmalari
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A. Smiflandirma Analizi

Siniflandirma analizi ile siniflart bilinen nesnelerden hareket ederek siniflart bilinmeyen
nesnelerin siniflarmi tahmin etmek i¢in modeller kurulmaktadir. Elde edilen modeller “if then”
kurallari, karar agaglari, matematiksel modeller ve sinir aglar1 seklinde olabilir. Ornegin “if
yas=geng Ve Ogrenci=evet then bilgisayar alir=evet” seklindeki bir “if then” kurali, genc olan
ve 0grenci olan bir kisinin bilgisayar alacagini gostermektedir.

B. Birliktelik Analizi

Birliktelik analizi, bir veri setinde siklikla birlikte goriilen nitelik-deger ciftlerini
gosteren birliktelik kurallarini kesfetmektir. Birliktelik analizi genellikle market sepeti analizi
icin kullanilmaktadir.

X=>Y seklindeki bir birliktelik kurali, Xteki kosullar1 saglayan verilerin ayni1 zamanda
Y’deki kosullart sagladigin1 géstermektedir.

C. Kiimeleme Analizi

Kiimeleme, miimkiin olan tiim sinif degerlerinin analiz baginda bilindigi smniflandirma
tekniklerinden farklilik gostermektedir. Kiimeleme analizinde ilk basta simif degerlerinin ne
olacagi bilinmemektedir. Analiz sonucunda nesneler kiime i¢i benzerligi maksimize etmek ve
kiimeler arasi benzerligi minimize etmek prensibine gore ¢esitli gruplara ayrilirlar. Olusturulan
bu kiimelere isim verilerek sinif degerleri boylelikle atanmis olur.

Calismada veri madenciligi teknikleri egitim alanina uygulandigindan ilgili ¢calisma bir
egitimsel veri madenciligi arastirmasidir. Veri madenciligi alanindaki bilgi birikimi kullanilarak
egitim ortamlarindaki verilerin analiz edilmesi, egitim alaninda ihtiyag duyulan tahminlerin
yapilmasina, ongdriilemeyen desenlerin kesfedilmesine, beklenmedik sorularin, sorunlarin ve
¢oziimlerin tanimlanmasina yardimci olabilecektir.

YONTEM

Aragtirma kapsaminda iistiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarini tahmin etmek i¢in veri
madenciligi siiflandirma analizi uygulanmigtir. Tahmin edilen sinif degiskeni O0grenci ilgi
alanidir. Smiflandirma analizi ¢esitli algoritmalar araciligi ile gergeklestirilmektedir.
Simiflandirma analizi i¢in siniflar bilinen veri kiimesi egitim ve test kiimesi olarak ikiye ayrilir.
Siniflandirma algoritmalar1 egitim kiimesi {izerinde egitilerek siniflandirma modellerini
olustururlar. Kurulan modeller test kiimesi iizerinde denenerek dogruluklari hesaplanir. Bu
teknik gereksinimlerden dolayr ¢aligmada ilgi alani tespit edilen iistiin yetenekli dgrencilerin
verileri egitim ve test kiimesi olarak kullanilmistir. Siniflandirma algoritmasi olarak birden fazla
algoritma se¢ilmis ve bu algoritmalarin dogruluklan karsilagtirilarak en yiiksek dogruluga sahip
algoritma problem tanimu igin en uygun algoritma olarak belirlenmistir. Bu asamadan sonra ilgi
alan1 bilinmeyen bir 6grenci iizerinde secilen algoritmanin ¢iktilar1 uygulanarak bu 6grencinin
ilgi alan1 tahmin edilebilecektir.

Ustiin yetenekli 6grencilerin bir arada ilgi duyduklari alanlar1 belirlemek igin birliktelik
analizi yapilmisgtir. Bu kapsamda birliktelik analizi algoritmas: olarak Apriori segilmistir.
Apriori aday olusturma yontemi ile birlikte sik goriilen 6gelerin setlerini bulan bir algoritmadir
(Agrawal & Srikant, 1994).

Calisma Grubu

Aragtirmanin galigma grubunu, Ankara’da yer alan Yasemin Karakaya BILSEM’de 2012-
2013 egitim dgretim yilinin 2. doneminde 6grenim goren, yaslart 12 ve daha biiyiik olan toplam
113 iistiin yetenekli 6grenci olusturmaktadir.

Veri Toplama Araclar

Caligmada veri toplama araci olarak arastirmacilar tarafindan gelistirilmis olan Bos
Zamanlar1 Degerlendirme Anketi (BZDA) ve Ebeveyn Veri Toplama Formu (EVTF)
kullanilmistir. BZDA ve EVTF igin herhangi bir puanlama yapilmamaktadir. Form ve s6z
konusu anket, c¢esitli bilgileri toplamak ve toplanan bu bilgileri ilgili veri madenciligi
calismasinda kullanmak iizere gelistirilmislerdir. BZDA 6grencilerin okul disi zamanlarini
degerlendirme aligkanliklarim belirleme amaciyla dgrenciler tarafindan cevaplandirilmak tizere
hazirlanmigtir. Anket, degisken sayida siklar1 olan toplam 11 sorudan olusmaktadir. Her soru



218 COLLUOGLU GULEN O& OZDEMIR S

icin kag g1k isaretlenebilecegi ilgili sorunun agiklamasinda belirtilmistir. EVTF ise 6grenciler ve
ogrencilerin ebeveynleri hakkinda bazi bilgileri toplamak icin hazirlanmustir. ilgili form
ogrencilerin ebeveynleri tarafindan cevaplandirilmak iizere degisken sayida siklar1 olan toplam
16 soru igermektedir. Her soru igin tek sik isaretlenebilmektedir. BZDA ve EVTF’nin
gelistirilmesi siirecinde Yasemin Karakaya BILSEM’de gbrev yapan rehber ogretmenlerin
goriigleri alinmistir. Ayni zamanda bir 68renci grubu tizerinde pilot ¢alisma yapilmistir. Boylece
formlarin anlagilirhgl degerlendirilmistir. Rehber 6gretmenin goriisleri ve pilot ¢alismanin
sonuglar gézetilerek formlara son hali verilmistir.

Ayrica iistiin yetenekli dgrencilerin BILSEM’lere kabulleri asamasinda uygulanan TKT
7-11 (Temel Kabiliyetler Testi 7-11) ve WISC-R (Weschler Intelligence Scale for Children-
Revised) testlerinin sonuglarinin {istiin yetenekli Ogrencilerin ilgi alanlarina etkisi olup
olmadigini saptamak icin bu testlerin sonuglar da ilgili aragtirmada kullanilmustir.

Ustiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarmi tahmin etmek amaciyla kurulacak veri
madenciligi modelinin egitilmesi igin Oncelikle egitim setindeki 6grencilerin ilgi alanlarmin
atanmas1 gerekmektedir. Bu nedenle arastirma kapsaminda BZDA, EVTF, TKT 7-11 sonuglart
ve WISC-R sonuglart disinda Kuzgun (2011) tarafindan gelistirilen Akademik Benlik Kavrami
Olgegi (ABKO) kullanilmustir. Ogrenciler tarafindan doldurulan 4 dereceli likert tipindeki bu
dlgek 170 olumlu ciimleden olusmaktadir. ABKO ile &grencilerin Fen Bilimleri, Sosyal
Bilimler, Ziraat, Mekanik, Ticaret, Edebiyat, Yabanci Dil, Sanat, ikna, Miizik, Is Ayrintilari,
Sosyal Yardim olmak iizere toplam 12 alandaki ilgileri Ol¢iilmektedir. Yasemin Karakaya
BILSEM’de &grenciler ilgili olgegi optik formlar iizerinde doldurmuslardir. Doldurulan
formlarin optik okuyucu ile okutulmasi neticesinde her bir 6grencinin en ¢ok ilgili oldugu 3 alan
oncelik sirasiyla elde edilmistir.

Verilerin Toplanmasi ve Veri Analizi

Yasemin Karakaya BILSEM’de &grenim géren 113 dgrenci BZDA’y1 kagit ortaminda,
AKBOyii ise optik form iizerinde siniflarda doldurmuslardir. Bu formlarin doldurulmasi
sirasinda dgrencilerin sorularina cevap verebilecek 6gretmenler siniflarda bulunmuslardir. Bu
ogrencilerin ebeveynleri ise EVTF’yi evlerinde doldurmusglardir. BZDA’daki 6grencilerin
okulda katildiklar1 kuliibii soran 10. soru, anket cevaplarinda bazi 6grencilerin ilgili kuliibe
kendi istekleri ile katilmadiklarini belirttiklerinden dolayr degerlendirme dis1 birakilmustir.
Benzer sekilde EVTF’de ebeveynlerin birliktelik durumunu soran 10. soru, cevaplarin gok
biiyiik bir kismi ayni oldugundan degerlendirmede dikkate alinmamistir. BZDA ve EVTF
sorularinin giklarina formlarin cevaplarinin daha kolay ve hizli girilmesini saglamak i¢in ¢esitli
niimerik kodlar atanmistir. Ogrencilerin TKT 7-11 ve WISC-R testi sonuglart Yasemin
Karakaya BILSEM yetkililerinden Excel ortaminda alinmustir. Ogrencilerin bu testlerinin
sonuglarina ait olduklar1 araliklara gore kodlar atanmustir. Doldurulan BZDA ve EVTF
formlarinin cevaplarimin kodlari, 6grencilerin TKT 7-11 ve WISC-R testlerinin sonuglarinin
kodlar1 ve AKBO’lerin optik okuyucu ile degerlendirilmesi sonucunda elde edilen her
6grencinin Oncelik sirastyla en ¢ok ilgili oldugu 3 alan Excel 2010 uygulamasinda tek bir
sayfaya girilmistir.

Ustiin yetenekli dgrencilerin ilgi alanlar1 iizerinde birliktelik ve siniflandirma
analizlerinin yapilabilmesi i¢in WEKA (Waikato Environment for Knowledge Analysis,
Versiyon 3.6.9) veri madenciligi yazilimi kullanilmistir. WEKA, Yeni Zelanda’da yer alan
Waikato Universitesi tarafindan Java programlama dili ile gelistirilmis agik kaynak kodlu bir
yazilimdir ve biinyesinde pek c¢ok smiflandirma, kiimeleme ve birliktelik algoritmasi
barmdirmaktadir (Hall ve dig., 2009). Bu yazilim veri kaynagi olarak gesitli veri tabani1 yonetim
sistemleri (VTYY) ile galisabilmektedir. Arastirma kapsaminda VTYS olarak yine agik kaynak
kodlu olan MySQL (Versiyon 5.6) kullanilmistir. MySQL’de bir sema ve bu sema igerisinde
Ogrencilerin arastirma kapsaminda kullanilan verilerini tutmak igin ¢esitli tablolar
olusturulmustur. Excel 2010°da girilmis olan veriler, olusturulan SQL’ler (Structured Query
Language) ile MySQL veri tabaninda yer alan ve dgrencilerin BZDA cevaplarini, WISC-R ve
TKT 7-11 sonuglarmi, ABKO ile belirlenen ilgi alanlarm ve ebeveynlerin EVTF cevaplarini
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tutan tablolara aktarilmistir. WEKA ile MySQL {izerindeki ilgili semaya baglanilarak
siniflandirma ve birliktelik analizleri gerceklestirilmistir.

BULGULAR

Ustiin yetenekli dgrencilerin ilgi alanlarini tahmin etmek amaciyla WEKA yaziliminda
yer alan 10 smiflandirma algoritmast kullanilmustir. Arastirma kapsaminda kural tabanli
algoritmalar olan Part, Ridor, DecisionTable ve JRip algoritmalari, karar agaci algoritmalari
olan BFTree, FT, J48, LADTree, SimpleCart algoritmalar1 ve Bayes algoritmasi olan
NaiveBayes kullanilmistir. Ogrenci verileri igerisinde eksiklikler oldugu icin bos nitelikleri ele
alabilen algoritmalar secilmistir. Algoritmalar calistirilirken tiim parametrelerin varsayilan
degerleri kullamlmustir. Segilen algoritmalarin dogruluklarimi test etmek amaciyla yontem
olarak “k-cross fold validation” uygulanmistir. K degeri varsayilan deger olan 10 olarak
birakilmustir.  Asagidaki tabloda 6grencilerin verileri iizerinde ¢alistirilan simiflandirma
algoritmalariin dogruluklart verilmistir.

Tablo 1. Siniflandirma Algoritmalart Dogruluk Karsilagtirmasi

Algoritma Dogruluk
Part %81,4
Ridor %68,1
DecisionTable %61.9
JRip %85,8
BFTree %81,4
FT %84,9
J48 %79,6
LADTree %80,5
SimpleCart %85,8
NaiveBayes %49,5

Tablodan goriildiigii gibi iistiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarini tahmin etmek igin
dogrulugu en yiiksek ¢ikan algoritmalar JRip ve SimpleCart’tir. Algoritmalarin dogruluklar
ayni oldugundan bu 2 algoritmanin hata metrikleri agsagidaki tabloda karsilastirilmistir.

Tablo 2. JRip ve SimpleCart Hata Metrikleri
Algoritma Ortalama  Ortalama Karesel Hata Bagil Mutlak Hata  Bagil Karesel Hata

Mutlak Hata Karekokii Karekokii
JRip 0,0317 0,1423 %22,3844 %53,6683
SimpleCart 0,0406 0,1444 %28,7168 %54,459

JRip algoritmasinin hata metrik degerleri daha diisiiktiir. Bu nedenle arastirma
kapsamindaki istiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarini tahmin etme problemi i¢in en uygun
algoritma kural tabanli bir algoritma olan JRip olarak belirlenmistir. JRip, Repeated Incremental
Pruning to Produce Error Reduction (RIPPER) algoritmasinin WEKA implementasyonudur
(Pentaho Corporation, t.y.).
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JRip algoritmasinin iirettigi kurallar BILSEM’e yeni kaydolacak {istiin yetenekli bir
Ogrencinin ilgi alanim1 tahmin etmek amaciyla kullanilacaktir. Bu algoritma tarafindan

olusturulan kurallar agsagidaki sekilde yer almaktadir.

JRIP kurallan:

(bzda12-2 = 1) => ilgialani1=i$ AYRINTILARI (2.0/0.0)
(bzda7-4 = 1) ve (bzda4-8 = 1) => ilgialanil=IKNA (2.0/0.0)
{(aal3c=5)ve (bzda5c = 2) }::a ilgialanil=EDEBIYAT (2.0/0.0)
(bzda12-17 = 1) => ilgialani1=SOSYAL YARDIM (5.0/0.0)
(bzdallc = 7) =>ilgialanil=ZiRAAT (5.0/0.0)

(bzda9-15 = 1) ve (bzda12-4= 1) =>ilgialanil=MUZIK (6.0/0.0)
(bzda3-5= 1) ve (bzda5c = 9) =>ilgialanil=SAMNAT (4.0/0.0)
(bzda6c = 9) => ilgialanil=MEKANIK (8.0/0.0)

(bzda7-5= 1) => ilgialani1l=SOSYAL BiLIMLER (11.0/0.0)
(aa7c=4) => ilgialanil=YABANCI DiL (10.0/0.0)

(bzda7-12 = 1) => ilgialani1=TICARET (17.0/0.0)

=> ilgialanil=FEN BiLIMLERI (41.0/5.0)

Kural Sayisi: 12

Sekil 1. JRip Algoritma Kurallari
Asagidaki tabloda Sekil 1’de yer alan 12 JRip kuralinin, kodlar1 agik hale getirildiginde

olusan agiklamalar yer almaktadir.

Tablo 3. JRip Kural Ag¢iklamalart

No Kural

Aciklama

1 (bzdal2-2 = 1) => ilgialani1=IS AYRINTILARI

Bos  zamanlarinda  lego/puzzle ile
oynayan/koleksiyon yapan Ogrenciler is
ayrintilart alanina ilgilidir.

2 (bzda7-4 = 1) ve (bzda4-8 = 1) => ilgialanil=IKNA

Bos zamanlarinda televizyonda
oturum/tartigsma/miinazara/panel/haber
programlari izleyen VE spor/dans kursuna
giden 6grenciler ikna alanma ilgilidir.

3 (aal3c =5) ve (bzda5c = 2) => ilgialanil=EDEBIYAT

Babasinin  meslegi  gazetecilik/yazarlik
olan VE bos zamanlarinda
polisiye/korku/macera kitaplart1 okuyan
ogrenciler edebiyat alanina ilgilidir.

4 (bzdal2-17 = 1) => ilgialanil=SOSYAL YARDIM

Bos zamanlarinda sosyal yardimlagsma ve
dayanigsma  faaliyetleri  gergeklestiren
ogrenciler sosyal yardim alanina ilgilidir.

5 (bzdallc =7) =>ilgialanil=ZIRAAT

Evde ailesine bahce/hayvan bakiminda
yardimc1 olan Ogrenciler ziraat alanina
ilgilidir.

6 (bzda9-15=1) ve (bzdal2-4 = 1) => ilgialanil=MUZIK

Bos zamanlarinda miizik dinleyen/miizik
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aleti ¢alan VE ekstrem sporlarla vakit
geciren dgrenciler miizik alanina ilgilidir.

7 (bzda3-5=1) ve (bzda5c = 9) => ilgialanil=SANAT Bos zamanlarinda fotografeilik
malzemeleri/seramik/kil/hamur/ahgap/cam
[kagit/ytin-ip/resim malzemeleri ile vakit
geciren VE giizel sanatlar kitaplar1 okuyan
ogrenciler sanat alanina ilgilidir.

8 (bzdabc =9) => ilgialanil=MEKANIK Bos zamanlarinda araba dergisi okuyan
ogrenciler mekanik alanina ilgilidir.

9 (bzda7-5=1) =>ilgialanil=SOSYAL BILIMLER Bos zamanlarinda televizyonda tarih
programi izleyen Ogrenciler  sosyal
bilimlere ilgilidir.

10 (aa7c =4) =>ilgialanil=YABANCI DIL Ailenin  6grencinin en ¢ok basarili
oldugunu diisiindiigli ders yabanct dil ise
Ogrenci yabanci dile ilgilidir.

11 (bzda7-12 = 1) => ilgialanil=TICARET Televizyonda reklamlari izleyen
ogrencilerin ticaret alanina ilgisi vardir.

12 =>ilgialanil=FEN BILIMLERI Yukaridaki 11 kurala uymayan 6grenciler
fen bilimleri alanina ilgilidir.

Tablo 3 incelendiginde her bir kuralin sol tarafindaki kosulun, mantiksal olarak sag
tarafindaki simf atamasimi agikladigr goriilmektedir. Bazi ek agiklamalar vermek gerekirse,
ikinci kuralda yer alan spor/dans kursuna giden {istiin yetenekli 6grencilerin ikna alanina ilgili
olmasinin, bu o&grencilerin spor/dans ile sosyallesip insanlarla daha ¢ok etkilesimde
bulunmalarindan kaynaklandig1 diisiiniilmektedir. Uciincii kuraldaki polisiye/korku/macera
kitaplar1 okuyan 6grencilerin edebiyata ilgisi olmasinin, bu kitaplarin siiriikleyici olmasi ve bu
sayede Ogrencilerin daha fazla kitap okuyarak edebiyata ilgi duymaya baglamalarindan
kaynaklandigi degerlendirilmistir. ~ Altinci kuralda yer alan ekstrem sporlarla ugrasan
Ogrencilerin miizik alanina ilgi duymasi, ancak veri madenciligi gibi teknikler kullanilarak
ortaya cikarilabilecek ilging bir desendir. On ikinci kural ise diger kurallarla ilgi alami
belirlenemeyen iistiin yetenekli 6grencilerin fen bilimlerine ilgili oldugunu gostermektedir. Bu
durum JRip algoritmasinin bir 6zelligidir. JRip 6grenecek kural bulamadiginda, en sik goriilen
siif degeri i¢in sol tarafi bos olan bir kural olusturur (Hiithn & Hiillermeier, 2009). Dolayisiyla
JRip algoritmas1 diger simiflara diger kurallarla atanamayan verileri, son kuralla egitim
verisindeki en fazla sayiya sahip siif degerine atamaktadir. Egitim verisinde bulunan {istiin
yetenekli 6grencilerin en fazla ilgi duydugu alan (113 6grenciden 36’s1) fen bilimleridir.

Kurallar incelendiginde 6grenciler i¢in toplanan niteliklerden tiimiiniin 6grencilerin ilgi
alanlarina etkisi bulunmadig1 gézlemlenmistir. Toplanan niteliklerin ilgi alanlarina etki durumu
Tablo 4’te verilmistir. Yeni bir 6grencinin ilgi alaninin tahmin edilmesi i¢in sadece etkisi olan
niteliklerin toplanmasi yeterlidir.

Tablo 4. Niteliklerin Ilgi Alanlarina Etkisi

Nitelik Nitelik A¢iklama flgi Alanina Etki
TKT 7-11 Sonucu Ogrencinin TKT 7-11 testi sonucu Etkili Degil
WISC-R Sonucu  Ogrencinin WISC-R testi sonucu Etkili Degil

EVTF 1. soru Ogrencinin cinsiyeti Etkili Degil
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EVTF 2. soru Ogrencinin okula devam tutumu Etkili Degil
EVTF 3. soru Ogrencinin galisma aligkanlhigt Etkili Degil
EVTF 4. soru Ogrencinin okul tiirii (6zel veya devlet) Etkili Degil
EVTF 5. soru Ogrencinin kimlerle vakit gegirdigi Etkili Degil
EVTF 6. soru Ogrencinin goriistiigii arkadas sayisi Etkili Degil
EVTF 7. soru Ogrencinin en ¢ok basarili oldugu diisiiniilen ders Etkili
EVTF 8. soru Ogrencinin annesinin egitim durumu Etkili Degil
EVTF 9. soru Ogrencinin babasinin egitim durumu Etkili Degil
EVTF 10. soru Anne ve babanin birliktelik durumu Dikkate Alinmamistir
EVTF 11. soru Ailenin toplam geliri Etkili Degil
EVTF 12. soru Anne meslegi Etkili Degil
EVTF 13. soru Baba meslegi Etkili
EVTF 14. soru Ailenin ¢ocuk sayisi Etkili Degil
EVTF 15. soru Annenin ¢ocuga karst tutumu Etkili Degil
EVTF 16. soru Babanin ¢ocuga kars1 tutumu Etkili Degil
BZDA 1. soru Bos zamanlar1 degerlendirme etkinlikleri- Genel Etkili
BZDA 2. soru Bos zamanlar1 degerlendirme etkinlikleri- Detay Etkili
BZDA 3. soru Ogrencinin en ¢ok vakit gegirdigi Etkili
materyaller/oyuncaklar
BZDA 4. soru Ogrencinin katildig1 kurslar Etkili
BZDA 5. soru Ogrencinin en ¢ok okudugu kitap tiirii Etkili
BZDA 6. soru Ogrencinin en ¢ok okudugu dergi tiirii Etkili
BZDA 7. soru Ogrencinin televizyonda en ¢ok izledigi programlar Etkili
BZDA 8. soru Ogrencinin en ¢ok izledigi film tiirii Etkili Degil
BZDA 9. soru Ogrencinin en ¢ok ilgilendigi spor dallart Etkili
BZDA 10.soru  Ogrencinin okulda iiye oldugu kuliip Dikkate Alimmamistir
BZDA 11.soru  Ogrencinin evde ailesine en ¢ok ne tiir yardimda Etkili
bulundugu

Ustiin yetenekli 6grencilerin bir arada ilgi duyduklari alanlar1 belirlemek icin WEKA
iizerinde birliktelik analizi gergeklestirilmistir. Birliktelik algoritmasi olarak en ¢ok bilinen
birliktelik algoritmas: olan Apriori (Koh & Rountree, 2005) segilmistir. WEKA yaziliminda
Apriori i¢in destek degerinin varsayilan iist sinirt 1 (%100), alt simirt 0,1 (%10), deltas: ise
0,05°tir. Algoritma calistirilirken bu degerlerde degisiklik yapilmamistir. Metrik tipi olarak
varsayllan deger olan “Giliven” segilmistir. Minimum giiven degeri ise 0,5 (%50) olarak
belirlenmistir. Algoritma ¢ikt1 olarak giiven degeri 0,5’ten biiyiikk olan Tablo 5’teki kurallari
vermistir.
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Tablo 5. Apriori Birliktelik Analizi Sonuglart

Kural Giiven
Degeri
mekanik=Y 26 ==> fenbilimleri=Y 17 0,65

sosyalbilimler=Y 32 ==> fenbilimleri=Y 20 0,63

sanat=Y 24 ==> yabancidil=Y 12 0,5

Tablodan anlasildigi gibi mekanige ilgisi olan istiin yetenekli 6grencilerin%65’inin
ayni zamanda fen bilimlerine, sosyal bilimlere ilgisi olan dgrencilerin %63 iiniin ayn1 zamanda
fen bilimlerine ve sanata ilgisi olan 6grencilerin %50’sinin ayn1 zamanda yabanci dile ilgileri
bulunmaktadir.

SONUC VE TARTISMA

Egitimsel veri madenciligi alaninda yapilan pek ¢ok ¢alisma mevcuttur. Kelley-
Winstead (2010) smiflandirma agaclar ile ayni 6gretim yilini tekrar edecek dgrencileri tahmin
eden bir gcalisma gerceklestirmistir. Sen, Ucar ve Delen (2012) orta Ggretim yerlestirme testi
skorunu tahmin eden bir model gelistirerek basar {izerinde etkili olan faktdrleri saptamiglardir.
Sen ve Ucar (2012) veri madenciligi yontemleri ile Karabiik Universitesi Bilgisayar
Miihendisligi Boliimii 6grencilerinin basarilarini ¢esitli kriterleri kullanarak karsilastirmiglardir.
Calisma uzaktan egitimde 6rgiin egitime gore basar1 oraninin diistiiglinii géstermektedir. Yadav,
Bharadwaj ve Pal (2012) yiiksek 6grenimde okuldan ayrilabilecek 6grencileri tahmin eden bir
calisma gerceklestirmisler, boylece 0grencileri okulda tutma programindan en ¢ok yararlanma
ihtiyac1 olan 6grencilerin kisa listesinin olusturulabilecegini belirtmislerdir. Jormanainen ve
Sutinen (2012) robot derslerinde 6grencilerin robot programlamasi i¢in miidahaleye ihtiyag
duyup duymadiklarmi tahmin eden bir model gelistirmislerdir. Ayesha, Mustafa, Sattar ve
Khan’m (2010) ¢alismasinda 6grenci bilgilerinden final sinav notlar1 tahmin edilmis, boylece
6grencilerin erken uyarilmalar saglanmistir. Ayrica 6grenciler kiimelere ayrilmistir. Baradwaj
ve Pal (2012) bilgisayar uygulamalar1 dersindeki akademik basariyr tahmin etmisler, ayrica
bagar1 lizerinde etkili faktorleri saptamiglardir. Tsai, Tsai, Hung ve Hwang (2011) bilgisayar
yeterlilik sinavindan kalacak ogrencileri tahmin etmislerdir. Calismada hem kiimeleme hem
siiflandirma teknikleri kullanilmastir. Dejaeger, Goethals, Giangreco, Mola ve Baesens (2012)
ile Thomas ve Galambos (2004) calismalarinda smiflandirma teknikleri ile Ogrencilerin
memnuniyetini etkileyen faktorleri saptamiglardir. Im, Kim, Bae ve Park (2005) tasarladiklari
bir anketi uygulayarak siniflandirma ve kiimeleme yontemleri ile iistiin yetenekli 6grencilerin
yetenek tiirlerini ortaya ¢ikarmuis, ayrica benzer karakteristikteki dgrencileri gruplamislardir.

Erdogan ve Timor (2005) ¢alismalarinda Maltepe Universitesi 6grencilerini kiimeleme
teknikleri ile kiimelere ayirmis, iiniversite giris sinav puani ile liniversite dersleri basarisi
arasindaki iligkiyi arastirmiglardir. Amershi ve Conati (2006) bilgisayar tabanl bir 6grenme
ortaminda Ogrencileri davranislarina gore kiimelere ayirmislardir. Boylelikle her &grenci
grubuna uyarlanabilir destek saglanabilecektir. Tissera, Athauda ve Fernando (2006)
calismalarinda birliktelik analizlerini kullanarak giiclii bir sekilde iligkili olan derslerin
saptanabilecegini gostermiglerdir. Arastirma Ogrencilerin iligkili derslerden benzer notlari
alacagr varsaymmi iizerine kurulmustur. Calismanin sonuglar1 ders programlarinin
diizenlenmesinde kullanilabilir. Leong, Lee ve Mak (2012) 6grencilerin cep telefonu mesajlart
iizerinde metin madenciligi tekniklerini uygulayarak ders ve Ogretmen degerlendirmesi
yapmuglardir. Kumar ve Chadha (2011) makalelerinde, veri madenciligi tekniklerinin
kullanilmasi ile iligkili derslerin tespit edilip bu sayede ders programlarmin daha etkin
diizenlenebilecegini, ¢esitli egitim programlarina ka¢ Ogrencinin katilacaginin tahmin
edilebilecegini, &grencilerinin  performanslarmin  6ngoriilebilecegini, Ggrencilerin  smav
kagitlarindaki anormal degerlerin tespit edilebilecegini ve benzer Ozellikteki Ggrencilerin
gruplanarak siniflar olusturulabilecegini belirtmiglerdir. Akcapinar, Cosgun ve Altun (2011)
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caligmalarinda ¢evrim i¢i Ogrenme ortaminda Random Forest Regression (RFR) veri
madenciligi yontemi ile 6grencilerin algilanan yon duygusu yitirme durumunun tahmini i¢in iki
model énermislerdir.

Aragtirmacilar tarafindan gergeklestirilen egitimsel veri madenciligi alanindaki bu
calismada ise smiflandirma teknikleri ile tistiin yetenekli 6grencilerin ilgi alanlarini tahmin eden
bir model gelistirilmistir. JRip algoritmasinin ilgi alanin1 tahmin etmedeki %85,8 dogrulugu,
Sekil 1°de yer alan egitimsel veri madenciligi smiflandirma modelinin basarili bir model
oldugunu gostermektedir.

Bu modelin, Ustiin Yetenekli Bireyler Strateji ve Uygulama Plam1 2013-2017’de yer
alan farklilagtirilmis egitim programlar1 gelistirme ve uygulama ve farklilagtinlmis egitim
programlarina yonelik etkinlik ve 6gretim materyalleri olusturma hedeflerinin (MEB, 2013)
gergeklestirilmesine katki saglamasi imit edilmektedir. Ciinkii dstiin yetenekli egitiminin
Ogrencilerin ihtiyaclarina gore bireysellestirilmesi ve farklilagtirilmasi ancak ilgi alanlarinin
dogru belirlenmesi ile miimkiin olabilir.

S6z konusu ¢alismanin sonuglar1, 6grencilerin destek egitimi ve bireysel yetenekleri
fark ettirme programlarimin son asamalarinda hangi alanlara yonlendirilmeleri gerektigini
belirlemek igin sistematik ve bilimsel bir yontem sunmaktadir. Yapilan goriismeler mevcut bir
sistematik yontem bulunmadigi igin istlin yetenekli 6grencilere bireysel ihtiyaglarina ve ilgi
alanlarma gore degil tek tip egitim verildigi durumlarin oldugunu gostermistir. Ustiin yetenekli
ogrencilerin ilgi alanlarinin belirlenmesi bu anlamda BILSEM’lere, 6gretmenlere ve velilere
birgok fayda saglayacaktir. BILSEM’lerde iistiin yetenekli dgrencilere verilecek dersler, bu
cocuklar ile yapilacak etkinlikler Ggrencilerin  belirlenen ilgi alanlarma  gore
sekillendirilebilecektir. Ogrenciler tiim alanlar1 tamimalari icin yine ilgi alanlar1 disindaki
derslere de katilabilir, fakat ders saatlerinin uzunluklari ilgi alanlarma gore ayarlanabilir. Ustiin
yetenekli 6grencilerin ilgilerinin belirlenmesi ile veliler de ¢ocuklarina bu alanlar dogrultusunda
daha fazla destek saglayabileceklerdir. ilgi alan1 meslek segiminde ¢cok 6nemli bir faktdr oldugu
icin Ustiin yetenekli 6grencilerin ilgi alaniin belirlenmesi sayesinde bu 6grencilerin meslek
yonlendirmeleri de yapilabilecektir.

Calismada ilgi alanlarmin tahmin edilmesinin yani sira birliktelik analizleri ile tistiin
yetenekli dgrencilerin bir arada ilgi duyduklar1 alanlar belirlenmistir. Siniflandirma analizi ile
bir 6grencinin birincil ilgi alam atandiktan sonra, Tablo 5’teki sonuglar 1s18inda segilen giiven
ve esik degerine ait eger var ise 0grencinin ikincil ilgi alan1 da saptanabilir. Boylelikle {istiin
yetenekli 6grencilerin en ¢ok ilgi duyduklari iki alana gore egitim almalar1 miimkiin olacaktir.
Birliktelik analizi sonuglart BILSEM’lerde ders programlarinin diizenlenmesinde kullanilabilir.
Ogrencilerin siklikla birlikte ilgi duyduklari alanlara iliskin dersler ayn1 saatlerde yapilmaz ise
ogrenciler hem birincil hem de ikincil ilgi alanlariyla ilgili derslere katilma imkan1 bulurlar.

ONERILER

Ustiin yetenekli &grencilerin ilgi alanlarin1 saptamak icin, arastirma kapsaminda
gerceklestirilen egitimsel veri madenciligi ¢alismasinin sonuglar1 kullanilarak web tabanli bir
yazilim gelistirilmesi planlanmaktadir. Tlgi alam belirlenmek istenen {istiin yetenekli bir 6grenci
icin EVTF’deki 6grencinin en ¢ok basarili oldugu diisiiniilen ders ve baba meslegi sorularinin
cevaplari, BZDA’daki bos zamanlari degerlendirme etkinlikleri-genel, bos zamanlar
degerlendirme etkinlikleri-detay, &grencinin en ¢ok vakit geg¢irdigi materyaller/oyuncaklar,
ogrencinin katildigi kurslar, 6grencinin en ¢ok okudugu kitap tiirii, 6grencinin en ¢ok okudugu
dergi tiirli, 6grencinin televizyonda en ¢ok izledigi programlar, d6grencinin en ¢ok ilgilendigi
spor dallar1, 6grencinin evde ailesine en ¢ok ne tiir yardimda bulundugu sorularinin cevaplari bu
yazilima veri olarak girildikten sonra yazilim 6grencinin tahmin edilen ilgi alanini ¢ikti olarak
egitimcilere sunacaktir. Ayrica ilgili yazilim birliktelik analizi sonuglarini kullanarak bu
ogrencinin ikincil bir alana ilgisi saptanmigsa bunu da egitimciye sunacaktir. Bu yazilimin
oncelikle Yasemin Karakaya BILSEM’de kullanilmas: hedeflenmektedir. Daha sonra
Tiirkiye’deki diger BILSEM’ler talepleri dogrultusunda ilgili yazilimi kullanabilirler. Bu
yazilim sayesinde iistiin yetenekli dgrencilerin ilgi alanlarina gore yonlendirilmesi miimkiin
olacaktir. Ayrica Tablo 5’teki birliktelik analizi sonuglart BILSEM’lerde ders programlarinin
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olusturulmasinda kullanilabilir. En ¢ok birlikte ilgi duyulan alanlara ait derslerin farkli saatlerde
yapilmastyla 6grenciler ilgi duyduklari iki alanin derslerine de katilabileceklerdir.

Ileriki asamalarda iistiin yetenekli 6grenciler, secilecek niteliklere gore veri madenciligi
kiimeleme teknikleri kullanilarak kiimelere ayrilabilir. Boylelikle kiime ig¢i homojen fakat
kiimeler arasi heterojen olan istiin yetenekli 6grenci kiimeleri olusmus olacaktir. Bu sayede
BILSEM’lerde iistiin yetenekli 6grencilere verilen egitim her 6grenci grubunun ihtiyacina gore
ozellestirilebilir.
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